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Vocé pode saber o0 nome desse pdssaro em todas as linguas do mundo, mas quando tiver
terminado, voc€ nao saberd absolutamente nada sobre o pdssaro. Vocé sé saberd sobre humanos

em lugares diferentes, e o que eles chamam de padssaro. (FEYNMAN, 1992)



Resumo

Plataformas de video e redes sociais sdo sites denominados midias sociais e, atualmente, compdem
os sites mais acessados pela populacdo. Considerando o tpico de correspondéncia de identidade,
constatou-se que os trabalhos presentes na literatura sdo construidos, majoritariamente, sobre
bases de dados de redes sociais. Este trabalho tem como objetivo a aplicacao de técnicas de
correspondéncia de identidade em dados de plataformas de video, uma vez que os modelos de
dados presentes em sites de midias sociais compartilham um conjunto de atributos similares. Para
isso, o trabalho propde uma técnica de correspondéncia de identidade voltada para as plataformas
de video com métodos proprios e alguns dos métodos utilizados pela literatura em bases de redes
sociais. O trabalho realiza a coleta nas bases de dados das plataformas de video e, em seguida,
aplica os métodos da técnica de correspondéncia de identidade. Tanto a base coletada como
a base gerada pela aplicacao da correspondéncia de identidade sdo maiores em quantidade de

registros em comparagdo com os trabalhos presentes na literatura.

Palavras-chave: Correspondéncia de Identidade. Plataformas de Video Online. Midias Sociais.



Abstract

Video platforms and social networks are sites denominated social media and, nowadays, are the
ones most accessed by the population. Considering the topic of identity matching, it was found
that the works presented in the literature are mostly constructed on datasets of social networks.
This work aims to apply identity matching techniques to video platform data, since the data
models presented in social media sites share a set of similar attributes. For this, the work proposes
an identity matching technique for the video platforms with our own methods and some of the
methods used by the literature on social networks. The work performs a data retrieval of the video
platforms’ datasets and then applies the identity matching techniques. Both the base collected and
the base generated by the application of the identity matching are larger in quantity of records

compared to the works presented in the literature.

Keywords: identity matching, online video platforms, social media.
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1 Introducao

As principais Plataformas de Video Online (Online Video Platforms, OVP), como You-
Tube, Dailymotion, Vimeo!, surgiram por volta de 2003, visto que isso s6 foi possivel devido a
integracdo de videos aos navegadores, popularizacdo das cameras digitas e da internet banda
larga (ALLOCCA, 2018). As plataformas proporcionaram as pessoas o compartilhamento e a
reproducdo de conteddos em dudio e video sem a necessidade de realizar o download. Também
contam com espacos para a criacdo de comunidades e interag¢do entre pessoas. Essas funcionali-
dades rapidamente atrairam a atencdo do publico. Segundo o (IWS, 2019), o nimero de pessoas
conectadas na internet € de 4,3 bilhdes o YouTube a maior plataforma possui cerca de 1,9 bilhdo
de usuarios (YOUTUBE, 2019b).

Os usudrios das plataformas podem ser divididos em dois grupos: os consumidores e os
criadores de conteddo, ambos os grupos podem consumir contetido de terceiros. Entretanto, os
criadores também produzem o seu préprio contetido para um determinado grupo de consumidores
que € estabelecido pelos algoritmos de recomendagdo presentes em cada uma das plataformas.
O objetivo desses algoritmos € a retengdo de usudrios para a plataforma e para a criacdo de
um publico alvo compativel com os conteidos compartilhados pelos criadores na plataforma
(ZHOU; KHEMMARAT; GAO, 2010). Dessa maneira tanto os criadores quanto os consumidores
estardo com seus interesses satisfeitos na plataforma. A audi€ncia de um criador estd limitada aos
usudrios daquela plataforma e, por isso, o criador pode recorrer as demais plataformas para atrair
um publico maior e aumentar a sua presenca online. Entretanto, as métricas de visualizacao e

aprovacao serdo distintas em cada plataforma.

Alguns estudos (SOLTANI; ABHARI, 2013; LONG; JUNG, 2015) propdem técnicas
para o reconhecimento de usudrios comuns em midias sociais” distintas, problema esse conhecido
como correspondéncia de identidade, que busca demonstrar a distribuicdo de usudrios em grupos
formados pela adocdo dessas midias sociais. A Figura 1.1 ilustra a organizag¢ao desses grupos de

usuarios.

1
2

<www.youtube.com>, <www.dailymotion.com>, <www.vimeo.com>
Sites de Redes Sociais e Plataformas de Video.


www.youtube.com
www.dailymotion.com
www.vimeo.com

Capitulo 1. Introdugdo 2

Figura 1.1 — Grupos de Usudrios

Considerando que um usudrio pode criar um perfil em mais de um site, esse usudrio
compode um dos grupos de interse¢des, por exemplo, Alice criou um perfil no Dailymotion e
outro no YouTube, Bob criou um perfil no Dailymotion, Vimeo e YouTube, conforme a Figura 1.1
Alice estaria no grupo coberto pelo circulo do Dailymotion e YouTube, e Bob no grupo central

coberto pelos circulos das trés plataformas.

Nas secOes a seguir ressalta-se a importincia do trabalho na Se¢do 1.1, seguida pelos
objetivos do trabalho na Secdo 1.2, seguida da Secdo 1.3 que apresenta uma visdo geral do
trabalho.

1.1 Justificativa

O crescimento das midias sociais geraram um aumento na quantidade de informacodes
compartilhadas. (BELLO-ORGAZ; JUNG; CAMACHO, 2016) ressaltam a importancia do
desenvolvimento de novas ferramentas e técnicas de correspondéncia de identidade devido o
aumento do volume de dados. Os avancos apresentados na literatura, (SOLTANI; ABHARI,
2013; LONG:; JUNG, 2015), utilizam bases de dados de redes sociais para a correspondéncia de
usudrios. Esses trabalhos demonstram que uma base de dados mais expressiva pode ser gerada
com registros de usudrios unificados. O método proposto por (SOLTANI; ABHARI, 2013) até
o momento € o Unico que utilizou a base de dados do YouTube como parte do seu método de
similaridade baseado em anélise semantica. Entretanto, ndo realiza nenhuma comparacgao de

registros da base do YouTube com registros nas demais bases.
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1.2 Objetivos

O objetivo geral do trabalho consiste em desenvolver um método de correspondéncia
de identidade voltado para usudrios criadores de conteido em plataformas de video online
(Dailymotion, Vimeo e YouTube). Assim, os criadores de conteido que possuem conta em mais
de uma plataforma podem ser detectados e agrupados. Dessa maneira, propdem-se os seguintes
objetivos especificos: Implementar coletores de dados para as plataformas de video online;
Criacdo de uma base de dados de usudrios e seus respectivos contetidos por meio da coleta de
conteido em cada plataforma; Implementar uma técnica de correspondéncia de identidades para
as trés plataformas; Desenvolver um método de similaridade especifico para a correspondéncia

de identidade em plataformas de video.

1.3 Organizacao do Trabalho

Este trabalho estd estruturado na seguinte maneira: Capitulo 2 apresenta trabalhos relaci-
onados; Capitulo 3 apresenta o desenvolvimento da ferramenta proposta; O Capitulo 4 apresenta

os resultados obtidos pela ferramenta; o Capitulo 5 apresenta as conclusdes e os trabalhos futuros.



2 Trabalhos Relacionados

Um dos primeiros registros do problema da Correspondéncia de Identidade foi proposto
por (NEWCOMBE et al., 1959) tratava-se de um estudo de acompanhamento de individuos
contaminados por radiacdo e os efeitos em seus descendentes. A técnica € composta por métodos
de exploracao, similaridade e correspondéncia. O método de exploracdo busca os registros de
uma base em outras bases conforme um conjunto de atributos indices', enquanto o método
de similaridade determina o grau de similaridade” entre os registros para entio o método de

correspondéncia determinar a ligacao entre eles.

Cinquenta anos depois, (VOSECKY; HONG; SHEN, 2009) publicam um dos primeiros
trabalhos de correspondéncia de identidade em redes sociais utilizando as bases do Facebook® e do
StudiVZ?*. Para isso o autor propde um método de coleta de dados que extrai informagdes dos perfis
nas redes sociais e armazena em um formato de dicionario. A técnica de (VOSECKY; HONG;
SHEN, 2009) € similar a de (NEWCOMBE et al., 1959) no método de exploracdo. Entretanto,
distinguia-se na utilizacdo de trés métodos de similaridade. Os métodos de similaridade sdo:
exato, para valores predeterminados; parcial, quando o valor de um dos registros pode compor

outro’; e difuso®, para atributos sujeitos a erros, como nomes e sobrenomes por exemplo.

A abordagem de (RAAD; CHBEIR; DIPANDA, 2010) dispensa a coleta, devido a geracao
automdtica de perfis e propde quatro métodos de similaridades. Cada um dos métodos calculam
a similaridade de quatro grupos distintos de atributos; sao eles: distancia de edicdo para atributos
numéricos e baseados em URL, algoritmo de Jaro para atributos tnicos e sem sentido, TF-IDF
para atributos multiplos sem sentido e andlise semantica explicita para atributos baseados em

semantica.

A técnica de (SOLTANI; ABHARI, 2013) € proposta por um método de coleta, e quatro
métodos de similaridade, sendo dois deles baseados nos métodos exato e difuso de (VOSECKY;
HONG; SHEN, 2009), um outro baseado no método de andlise semantica proposto por (RAAD;
CHBEIR; DIPANDA, 2010) e o ultimo, uma anélise do conjunto de amigos comuns. O método
de andlise semantica de (SOLTANI; ABHARI, 2013) busca categorizar as publicagdes nas redes
sociais com o auxilio de APIs, uma delas ¢ a YouTube Data API V3, utilizada por este trabalho.
O método de andlise de circulo de amigos consiste em encontrar nas outras plataformas um

subconjunto de amigos semelhantes nos registros de amizades.

1
2

Algumas técnicas levam em consideragdo a distribuicao estatistica desses atributos.

Valores da similaridade de atributos calculados por algoritmos como distancias de edi¢do para atributos textuais
ou subtracdo e divisdes para numéricos

<www.facebook.com>

Uma rede social alema similar ao Facebook <www.studivz.net>

String e substring.

no inglés: fuzzy

N W


www.facebook.com
www.studivz.net
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O trabalho mais recente e também considerado como o estado da arte é o de (LONG;
JUNG, 2015). A técnica consiste de um método de coleta baseado no consentimento dos usuéario
em fornecer as informacoes, em dois métodos de similaridade e em um método correspondéncia
proprio. O primeiro método de similaridade € baseado na distancia de edicdo e na medicao de
forga 7 da string, enquanto o segundo € similar ao de (SOLTANI; ABHARI, 2013) e analisa o
circulo social dos registros. O método de correspondéncia € o algoritmo do método hiingaro, o

mesmo utilizado na cobertura de vértices em grafos.

2.1 Plataformas de Video Online

Plataformas de Video Online s@o servicos de midias sociais que oferecem ao publico duas
funcionalidades da Web 2.0: compartilhamento de contetidos em video e redes sociais através de
uma infraestrutura de servidores e redes de distribui¢do de contetidos® (SAXENA; SHARAN;
FAHMY, 2008).

Para compartilhar videos nas plataformas, € necessdrio possuir uma conta ativa na pla-
taforma, realizar o upload do video e escolher o tipo de listagem °. As plataformas também
disponibilizam um servi¢o de gerenciamento de videos enviados, onde o criador pode editar

informacdes sobre o video e ter acesso a estatisticas de cada video.

A Tabela 2.1 apresenta um comparativo das principais caracteristicas das trés plataformas

exploradas neste trabalho. As secdes a seguir apresentam uma breve descri¢ao de cada uma delas.

2.1.1 YouTube

O YouTube comecgou a ser desenvolvido em fevereiro de 2005 por Steve Chen, Jawed
Karim e Chad Hurley, ficando pronto somente em 25 de abril do mesmo ano, data registrada no
primeiro video da plataforma chamado “Me at the zoo” (ALLOCCA, 2018).

Para se destacar dos demais competidores, os desenvolvedores criaram algoritmos para
mapear os interesses dos usudrios e personalizar a experiéncia de cada um deles na plataforma
de acordo com a experiéncia individual e da multiddo. Segundo (ALLOCCA, 2018) os primeiros
algoritmos atuavam sobre um conjunto de tags presentes em cada video agrupando-os com
outros com as mesmas tags, com o crescimento da plataforma veio a adocao de algoritimos de
aprendizado de maquina que incorporou os chamados hébitos de visualiza¢do que sido padroes

do comportamento da multidao utilizados para recomendacado de videos para os usudrios.

7
8
9

Semelhante ao cdlculo da for¢a de senhas em sites.

no inglés: Content Distribution Networks CDNs

Os videos podem ser listados como ptiblicos de forma que qualquer usudrio pode encontrar através da busca ou
como privados onde é necessdrio possuir o link do video para ter acesso
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2.1.2 Dailymotion

Lancgado em 15 de Marco de 2005 por Benjamin Bejbaum e Olivier Poitrey, dois ex-
funciondrios de uma empresa de hospedagem de contetido na web, o Dailymotion € uma pla-
taforma de video criada na Fran¢ca com um mecanismo de codificacdo de video e hospedagem

propria.

Outras plataformas como o YouTube utilizavam mecanismos de codificacdo de video
de terceiros, os desenvolvedores do Dailymotion optaram por desenvolver o seu préprio devido
ao alto custo de aquisi¢do. O mecanismo de codificagdo do Dailymotion além de ter gerado
uma economia para empresa, mantém o aspecto estereofonico da trilha sonora do video intacto
(LE-MONDE, 2006).

2.1.3 Vimeo

Diferente do YouTube e do Dailymotion, o Vimeo teve seu desenvolvimento direcionado
para os criadores de conteddo, foi projetado por dois cineastas Jakob Lodwick e Zach Klein que

procuravam divulgar seu trabalho na web.

O foco da plataforma se encontrava em atrair um publico artistico que formou uma
comunidade mais profissional e por isso segundo (LARSSON, 2013): “no Vimeo € mais provavel

que voce€ receba criticas construtivas na se¢ao de comentarios’.

A plataforma oferece planos pagos e € isenta de publicidade, também € conhecida por ter
uma alta qualidade, sendo a primeira a adotar a tecnologia HD e possuir alta qualidade de video,
atualmente atua até com 8K (VIMEOQO, 2019a).
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Dailymotion Vimeo YouTube
Visitantes
Unicos 32,6 Milhoes 37,7 Milhoes 230,5 Milhoes
Mensais
Duracao
Média dos | 161 segundos 244 segundos 514 segundos
Acessos
Preco Gratuito a p artir de 28 reais men- Gratuito
sais
Resolucdo
de Video | 1080p FHD 8K 4320p UHD 8K 4320p UHD
Maixima
Framerate | 5 ppg 60 FPS 60 FPS
Maximo
Bitrate 1,2 - 4 Mbps p/ 1080p | 50-80 Mbps p/ 4320p 44-56 Mbps p/ 4320p
Limite de | 96 videos ou duas horas | Varia de acordo com o .,
) . 100 videos
Upload de conteudo por dia plano
Tamanho Limitado a um armaze-
Maximo de | 2GB namento total de 7TB | 128 GB ou 12 horas
Video por conta premium.

Informacgdes Técnicas sobre as plataformas de video: (DAILYMOTION, 2019b; VIMEO, 2019a;

Fonte: Informagdes sobre acessos: (ALEXA, 2019).

YOUTUBE, 2019a).

Tabela 2.1 — Comparativo das Plataformas de Video




3 Desenvolvimento

Neste capitulo, € descrito o desenvolvimento da ferramenta proposta, que envolve métodos
de coleta, correspondéncia de identidade e visualizacdo de dados. A aplicacdo proposta divide-se
em trés modulos: Coleta, Correspondéncia de Identidade e Visualizacdo de Dados. A Figura 3.1

oferece uma visao geral dos componentes da ferramenta, descritos a seguir.

Plataformas Coleta Correspondéncia Visualizacio
de Video de Identidade  ga Informacio

Coletores Armazenamento

Criadores
You

Contetido

Servidor Interface
Web Grafica

Figura 3.1 — Mdédulos da Ferramenta

Para cada plataforma de video existem coletores e bases de dados especificos, que se
dividem em usudrio e conteudo. Os coletores de usudrio realizam a coleta e armazenam os
resultados na base de dados da plataforma, em seguida, os coletores de contetddo recuperam os
usudrios e coletam o conteddo enviado por cada um deles, novamente, armazenando o resultado
na base de dados da plataforma. Com as bases de dados geradas a correspondéncia de identidade
busca unificar os dados, agrupando os registros semelhantes. Por fim, a visualizacdo da informacgao
€ composta por um servidor Web cuja finalidade € disponibilizar os dados em uma interface
grifica Web com funcionalidades de pesquisa, perfil pessoal e visualizacio de video em muiltiplas

plataformas.

O restante deste capitulo estd organizado da seguinte forma. A Se¢do 3.1 descreve os
coletores de dados e a maneira como foram implementados. A Se¢do 3.2 descreve a técnica
de correspondéncia de identidade e os métodos de exploracao, similaridade e correspondéncia.
Por fim, a Secdo 3.3 apresenta uma especificacdo para o médulo de visualizaciao da informacao
contida na base de dados unificada. Devido a limitacdo de tempo, o médulo de visualizacdo ndo

foi implementado no escopo deste trabalho.

3.1 Coleta de Dados

A Coleta de Dados € realizada por requisicdes GET do protocolo HTTP, cada requisicao
refere-se a um tipo de recurso (usudrio ou video) e, para ser realizada, necessita de atributos
que determinam um conjunto de registros compativeis com a requisi¢cdo. Em certos casos, o

ndmero de registros extrapolam o limite méximo da plataforma ou do coletor e por isso a resposta
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da requisicdo € dividida em pdginas pelo servidor, que sdo posteriormente coletadas em uma
sequéncia de requisicdes GET. Cada uma dessas requisi¢coes contém os mesmos atributos, com
os mesmos valores, se diferenciando apenas no atributo de pagina, que € atualizado pela resposta
obtida pela requisic@o anterior. Os registros coletados sdo armazenados em um banco de dados.
Como cada plataforma de video tem um modelo de dados diferente, € necessario implementar
coletores compativeis com a API de dados de cada plataforma e armazenar os dados recuperados

em bases de dados diferentes.

Além da compatibilidade dos coletores entre cada plataforma, a base de dados necesséria
para a execucdo do algoritmo de correspondéncia de identidade deve ser composta de dados sobre
usudrios e videos. Na implementacdo de cada API usudrios e videos sao implementados como re-
cursos diferentes e, consequentemente, requisi¢oes diferentes, devido a isso foram implementados

um coletor para cada tipo de recurso nas trés plataformas.

Todas as implementagdes de coletores foram feitas utilizando a linguagem de programacao
Python com os pacotes das plataformas que permitem acessar as APIs de dados e realizar as
operacoes. Todas os registros coletados sdo armazenados em um banco de dados nao relacional
MongoDB (Apéndice A).

3.1.1 Coleta de Usuarios

O primeiro passo da execucdo do coletor de usudrios, como apresentado no Algoritmo
3.1, € um lago de repeticdo em uma quantidade de iteragdes determinada pelo atributo requests
(linha 2). Em seguida é realizada uma requisicdo GET da API de dados (linha 3), o armazenamento
dos dados respondidos pelo servidor na base de dados de usudrios (linha 4) e a verificagdo se
existe uma préxima pagina (linha 5), se sim, o valor da préxima pégina € atualizado (linha 6), se

ndo, ocorre uma interrupg¢do e a coleta termina (linha 9).

Algoritmo 3.1: Coleta de usudrios
Entrada: max-results, order, page, q, region-code, requests, FIELDS
Resultado: Base de dados da plataforma

1 inicio

2 parai € {1,...requests} faca

3 resposta = api.get(’user’, max-results, order, page, q, region-code, FIELDS);
4 db.basePlataforma.insert(resposta[’data’]);
5 se resposta[ 'nextPage’] # Nulo entao

6 ‘ page = resposta[’nextpage’|;

7 fim

8 senao

9 | Pare;

10 fim

11 fim

12 fim
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Os atributos listados no método api.get, com exce¢do de FIELDS, estdo listados na
Tabela 3.1 e estdo implementados nos coletores de usudrios de todas as plataformas. O propdsito
dos atributos de coleta € a definicao de critérios para a execugdo do coletor. O atributo FIELDS
é uma string que contém o nome de todos os atributos presentes nos modelos de dados das
plataformas e serve ao propdsito de obter os valores desses atributos. O modelo de dados de cada

plataforma estéd disponivel nos Apéndices B, C e D.

Parametro Descricao Valor Padrao
Trata-se de um cédigo de localizagao de
region-code dois digitos padrao ISO 3166-1 Alpha 2. | US
Nao disponivel na plataforma Vimeo.
Quantidade de resultados retornados por | YouTube 50, Vimeo e
requisicdo, pode ser um valor entre 1 € 100 | Dailymotion 100.

max-results

requests Niimero de requisi¢Oes a serem feitas. 1
Numero da pédgina de resultados a ser re-
page tornados, deve ser um nimero maior igual | 1
al.
q Termo textual para ser consultado Termo vazio.
order Critérios de ordenacao da requisi¢do Date.

Tabela 3.1 — Parametros de Coleta de Dados

3.1.2 Coleta de Conteudo

A coleta de contetido € dependente da base de dados gerada pela coleta de usudrios. As
requisicoes de coleta de contetdo sdo realizadas para cada registro da base de usuérios, conse-
quentemente o nimero de requisicdes por contetido € muito maior e por isso a implementagdo da

coleta de conteido armazena em sua base de dados informagdes sobre as requisi¢des realizadas.

O primeiro passo da execucao do coletor de conteddo, como apresentado no Algoritmo
3.2, é recuperar as requisi¢des ndo concluidas na base de dados (linha 2) e a partir destas recuperar
os usudrios (linha 3) ao qual pertencem. Em seguida para cada usudrio recuperado (linha 5),
um lago de repeticao (linha 6) realiza uma requisicao de contetdo utilizando o método GET
(linha 7), o conteddo recuperado € inserido na base de dados (linha 8), a informacao referente a
requisicao desse usudrio € atualizada, e o valor da proxima pégina € atualizado (linha 9). Em
caso de uma falha o coletor continua no ponto em que parou devido aos registros de requisi¢des,
0 que contribui na reducao do niimero de requisi¢des realizadas pela API.

3.2 Correspondéncia de Identidade

Para ingressar em um site de midia social o usudrio deve criar uma conta, para isso ele
repassa informacdes pessoais para a base de dados do site. Considerando a existéncia de multiplos

sites na Web € possivel que o usudrio possua contas em varios deles. Com as informagdes repas-
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Algoritmo 3.2: Coleta de contetdo
Entrada: max-results, users, requests
Resultado: Base de dados da plataforma

1 inicio

2 requisicoes = db.baseRequisicoes.read(completa = Falso);

3 usuarios = db.basePlataforma.read(id € requisicoes.id);

4 para usuario € usuarios faca

5 enquanto resposta[ 'nextPage’] # Nulo faca

6 resposta = api.get(’video’, usuario.id, page, FIELDS);

7 db.basePlataforma.insert(resposta[’dados’]);

8 db.baseRequisicoes.update(usuario.id, resultado[ page’],
tamanho(resultado[’videos’]));

9 page = resposta[ 'nextPage’];

10 fim

11 fim

12 fim

sadas a cada um dos sites no momento do cadastro é possivel determinar a existéncia de registros
de um mesmo usudrio em variadas plataformas. Esse problema, denominado Correspondén-
cia de Identidade, foi solucionado pela primeira vez por (NEWCOMBE et al., 1959) através
de uma técnica que é baseada na implementacao de trés métodos: exploragdo, similaridade e

correspondéncia. Cada um desses métodos estao detalhados nas subsecoes a seguir.

A implementa¢do dos métodos de exploragdo e similaridade atuam apenas com duas
bases de dados. No total existem trés bases de usudrio, uma de cada plataforma e por isso, uma
combinacao de duas bases entre as trés € realizada para a execugao desse métodos, a Figura 3.2

apresenta um esquematico dessas combinagdes.

Para cada combinacdo de bases, uma colecao € criada no MongoDB para armazenar os
resultados dos métodos de exploracdo e similaridade. Essas cole¢des chamadas de pares de bases
sdo geradas pela combinacao das bases das plataformas, sdo elas: YouTube-Dailymotion YTDM,
YouTube-Vimeo YTVM e Dailymotion-Vimeo DMVM.

Dailymotion

Vimeo YouTube DMVM YTVM

Figura 3.2 — Correspondéncia de Identidade com trés bases de dados distintas
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Algoritmo 3.3: Correspondéncia de Identidade
Entrada: dm, vm, yt
Resultado: Base de dados unificada

1 inicio

2 ytdm = gerar_par_base(yt, dm);

3 ytvm = gerar_par_base(yt, vin);

4 dmvm = gerar_par_base(dm, vm);

5

6

correspondencia(ytdm, ytvm, dmvm);
fim

Algoritmo 3.4: Gerar Par de Base
Entrada: base_a, base_b
Resultado: Par de Base A B
1 inicio
2 para reg_base_a € base_a faca
3 compativeis = exploracao(reg_base_a, base_b);
4 para compativel € compativeis faca
5 grau_similaridade = similaridade(reg_base_a, compativel);
6
7
8
9

db.base_a_b.insert(reg_base_a, compativel, grau_similaridade);
fim

fim
retorna db.base_a_b

10 fim

O Algoritmo 3.3 apresenta uma visao geral da técnica de correspondéncia de identidade.
As bases de dados de cada plataforma sdo utilizadas para a construgdo de trés pares de base
(linhas 2 — 4), conforme descrito pelo Algoritmo 3.4 adiante. Em seguida, sdo repassadas ao
método de correspondéncia de identidade (linha 5) onde serdo relacionadas com os registros

mais similares. A implementacdo do método de correspondéncia € detalhada na Subsecdo 3.2.3

O par de base é construido da aplicacdo dos métodos de exploracdo e similaridade,
para isso, a entrada do Algoritmo 3.4 € composta por duas bases A (base_a) e B (base_b). O
algoritmo se inicia em um laco de repeti¢do (linha 2) encarregado de selecionar um registro
(reg_base_a) membro da base A por iteragdo. Em seguida, o método de exploragdo (linha
3) seleciona os registros da base B compativeis com o registro da base A. Para cada registro
compativel encontrado, um lago de repeticdo (linha 4) executa o método de similaridade (linha
5) e insere (linha 6) o resultado da similaridade em uma nova base (base_a_b). Os resultados
inseridos na nova base sdo compostos pelo identificador dos registros e pelo grau de similaridade,

descrito na Subsec¢do 3.2.2.
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3.2.1 Método de Exploracao

Para retornar um conjunto de registros da base B compativeis com cada registro da base A,

o método de exploragdo realiza pesquisas nas bases de dados pelo conjunto de atributos indices.

A implementacdo do método de exploracao recorre ao operador $text do MongoDB
que permite realizar pesquisas de strings com técnicas de processamento de textos. Segundo
(MONGODB, 2019) o operador $text realiza a stemizagdo ' das palavras, e o processamento
de palavras vazias®, ou seja realiza a reducdo das palavras em sua forma base e isola as palavras
mais comuns da lingua para realizar a pesquisa. O resultado dessa técnica € um conjunto de

registros que compartilha valores comuns nos atributos indices.

Os atributos indices utilizados referem-se ao nome utilizado pelo usudrio nas plataformas,
definido nos atributos: screenname da base de dados Dailymotion (Apéndice B), name do Vimeo
(Apéndice C) e title do YouTube (Apéndice D).

3.2.2 Método de Similaridade

O método de similaridade € instanciado para cada registro da base A acompanhado de

um conjunto de registros compativeis extraidos da base B pelo método de exploracao.

O objetivo do método de similaridade € definir o grau de similaridade entre dois registros.
Na literatura, (RAAD; CHBEIR; DIPANDA, 2010; LONG; JUNG, 2015), a técnica mais utilizada
aplica algoritmos de similaridade de strings como a distancia de edi¢cdo ou distancia Levenshtein.
O algoritmo da distancia de edi¢cdo determina uma grau de similaridade embasado no niimero de

operacOes necessdrias para equiparar um string ao outro.

Uma outra caracteristica dos trabalhos de correspondéncia de identidade € a implemen-
tacdo de varios métodos de similaridade. Neste trabalho, sao implementados dois métodos. O
primeiro baseado na distancia de edi¢do entre os mesmos atributos indices utilizado pelo método
de exploracdo. O segundo € um método que busca nas bases de dados o conteudo em comum

entre os registros e retorna um percentual do conteudo comum.

A implementa¢do do método de similaridade baseado na distancia de edicao segue o
paradigma da programacao dindmica, onde através de uma matriz € calculado o nimero minimo
de operagdes para igualar uma string a outra. O resultado entdo € aplicado na Equacdo 3.1 para

definir um grau de similaridade entre os atributos dos dois registros.

distancia_edicao(sy, s3)

p(s1,82) =1— (3.1)

max(|s1],|sz])

onde:

1
2

no inglés: stemming
no inglés: stop words
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® 51,59 830 as strings a serem comparadas.

distancia_edicao trata-se do nimero de operacdes necessdrias para assemelhar as duas

strings.

|51, |s2| € o comprimento das duas strings s;ess

e max ¢ uma funcdo que retorna o atributo de maior valor, neste caso, retornando o tamanho

da maior string.

Quando o grau de similaridade resultante da Equacao 3.1 € proximo de 1 significa que

trata-se de duas strings bem semelhantes, enquanto préximo de 0 significa o oposto.

Neste trabalho a correspondéncia entre dois registros € estabelecida através do grau de
similaridade entre os atributos indices e a quantidade de videos em comum. O Algoritmo 3.5
demonstra o cdlculo dessa medida nos pares de bases. A execug¢@o do algoritmo inicia-se com o
célculo da distancia de edicdo entre os registros dos pares de bases com seus respectivos registros
compativeis (linhas 2 — 4). Com os valores de obtidos pela distancia de edi¢do, os registros
compativeis presente nos pares de bases sdo selecionados (linhas 5 — 6) conforme um valor
minimo estabelecido de 0,65. Em seguida, o método de similaridade de conteudo € aplicado nos

registros selecionados chegando no grau de similaridade.

3.2.3 Método de Correspondéncia

O método de correspondéncia recebe como entrada as bases de dados das plataformas e
os pares de bases resultantes dos métodos de similaridade. Os dados referentes a estes pares de
bases correspondem aos graus de similaridade calculados. O Algoritmo 3.6 realiza a verificagao

de correspondéncia de identidade.

Algoritmo 3.5: Execu¢ao dos Métodos de Similaridade

Entrada: ytdm, ytvm, dmvm, dm_videos, vm_videos, yt_videos
Resultado: Insercao do Atributo Grau de Similaridade nos Pares de Bases

1 inicio

2 ytdm = similaridade_de(ytdm);

3 ytvm = similaridade_de(ytvm);

4 dmvm = similaridade_de(dmvm);

5 ytdm = selecao(ytdm);

6 ytvm = selecao(ytvm);

7 dmvm = selecao(dmvm);

8 ytdm = similaridade_conteudo(ytdm, yt_videos, dm_videos);
9 ytvm = similaridade_conteudo(ytvm, yt_videos, vm_videos);
10 dmvm = similaridade_conteudo(dmvm, dm_videos, vim_videos);
11 retorna unificar_bases(ytdm, ytvm, dmvm);

12 fim




Capitulo 3. Desenvolvimento 15

Algoritmo 3.6: Correspondéncia de Identidade
Entrada: yt, dm, vm, ytdm, ytvm, dmvm
Resultado: Base Unificada

1 Inicio

2 paracada R € yt e R ¢ ytdm e R ¢ ytvin faca db.unificado.insert(R);
3 para cada R € dm e R ¢ dmvm e R ¢ ytdm faga db.unificado.insert(R);
4 para cada R € vm e R ¢ dmvm e R ¢ ytvm faca db.unificado.insert(R);
5 para cada R < ytdm faca

6 unificado = getRegistroUnificado(R);

7 db.unificado.insert(unificado);

8 fim

9 para cada R < ytvm faca

10 unificado = getRegistroUnificado(R);

11 se unificado in db.unificado entao

12 ‘ db.unificado.update(unificado);

13 fim

14 senao

15 | db.unificado.insert(unificado);

16 fim

17 fim

18 para cada R € dmvm e R ¢ db.unificado faca

19 unificado = getRegistroUnificado(R);
20 db.unificado.insert(unificado);
21 fim

O Algoritmo 3.6 inicia realizando inser¢des dos registros presentes nas bases de dados
das plataformas que nao possuem correspondéncia (linhas 2 — 4). Em seguida, um laco de
repeticao (linha 5) realiza para cada registro correspondente presente no par de base YTDM a
selecdo do registro unificado (linha 6) e a inser¢do desse registro na base (linha 7). Da mesma
forma, entretanto com o par de base YTVM é realizado uma selecdo do registro unificado (linha
10), que em seguida passa por uma verificacdo (linha 11) na base de registros unificados, se a
verificagdo for positiva o registro unificado selecionado atualiza (linha 12) o registro unificado
da base que passa a conter a correspondéncia entre as trés plataformas, se negativo o registro
unificado € inserido na base (linha 15). E por fim, para o par de base DMVV, os registros unificados
(linha 19) sdo inseridos (linha 20) na base unificada. Observe que os registros que pertencem aos
trés pares de bases ja foram contemplados nos dois lagos anteriores, restando, para o ultimo laco,

apenas os registros que pertencem exclusivamente ao par DMVM.

3.3 Visualizacao dos Dados

O objetivo do método de visualizagdao de dados € disponibilizar os dados oriundos da
base de usudrios unificada em uma interface web. Todos os usudrios presentes nas bases de

dados devem ser disponibilizados, com destaque para aqueles que possuem presenga em mais de
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uma plataforma. As Figuras 3.3, 3.4 e 3.5 apresentam um protétipo de interface grafica para a
visualizacdo de dados. Por limita¢cdo de tempo a interface ndo foi implementada, ficando como

sugestdo de trabalhos futuros.

A pégina principal (Figura 3.3) contém, na primeira linha, alguns videos em destaque e,
na segunda, alguns usudrios. O clique em um item de usudrio carrega a tela da Figura 3.4, no

caso de um video, a tela da Figura 3.5 € carregada.

O contetido em video dos usudrios € listado em uma interface (Figura 3.4) de modo que
é possivel obter informagdes sobre as plataformas onde determinados videos estdo disponiveis.
A métrica da quantidade de inscritos € calculada através da soma da quantidade de usudrios
presentes nos grupos de adocao, a tabela mostra a distribui¢do desses usudrios pelas plataformas.

Clicando em um video a tela da Figura 3.5 € carregada.

Um video compartilhado entre as plataformas € disponibilizado em uma interface (Figura
3.5) onde o usudrio poderd ter acesso ao contetido na plataforma de sua preferéncia ao navegar
pelo menu de abas. As métricas de aceitacdo e visualizagdo também serdo serdo somadas e sao

obtidas através de requisicoes HTTP submetidas pela interface gréfica.

VideoHub

c E> X Q { http:// videohub.com ] @
VideoHub | Inicic Categorias @[—. ) Ajuda

Video 1 Video 2 Video 3 Video 4 Video 5
Usudrio 1 Usudrio 2 Usudria Agente Secreto Usudrio 2
125 Ml visualizagBes 15 Mil visualizagies 52 Mil visvalizagBes 352 Mil vissakizagBes 5 Mi visualizagles

Usudrios Destague

Agente Secreto Usuério 1 Usudria Grupo Usuérios Usuérie 2
15 Mi Inscrites 10 Mi Insecritos 25 Mil Ingcritos 150 Mil Inscritos 7 Mil Inscritos

Figura 3.3 — P4gina Principal
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VideoHub - Usuario 1

G Q X {} { http://videohub.com

) @ D)

Lorem ipsum dolor sit amet,
consectetur adipiscing elit. Cras
placerat ipsum nec lectus dapibus
tempus. Phasellus non vestibulum

VideoHub | Inicie Categorias @ Buscar ) Ajuda
YouTube 2031201 |YouTube & Vimeo 515.987
Usudrio 1 Dailymotion 1214777 | YouTube e Dailymetion |405.8%1
Vimeo 1252841 |Duailymotion e Vimes 151.891
Texto de Descri¢do do Conal Tedas as Plataformas | 4.843.379

10 MilhSes de Inscritos

Drailymeo tion | Vimeo | YouTube

Inscrever-se

Video 7 Video 5
o | v | wr oM | v | vr

125 Ml visualizagBes 15 Mil visualizagies

Video 4
oM | ¥T

52 Mil visvalizagBes

Video 2
wm | ¥1

352 Mil vissakizagies

Video 1

oM | vm

| ¥

5 Mi visualizagles

v

Figura 3.4 — P4gina do Usudrio

VideoHub - Titule do Video

c E> X Q { http:// videohub.com

VideoHub | Inicio

Categorias

(& Buscar

D

Ajuda

Dailymotion‘ Vimao‘ You Tube\

>

LGRS

®
@ Usudrio 1

ﬁ 42 Mil (;] 15

Titulo do Video
25252 VisualizagBes

Plataforma & | Visualizagdo
Crailymaotion 12.210
Vimeao 2877
YiouTube 10221

Descrigdo do video na plataforma
selecionada pela aba

Inscrever-se

Figura 3.5 — Op¢ao de video em vérias plataformas
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4 Resultados

Neste capitulo sdo apresentados os resultados da coleta de dados, na Sec¢do 4.1, e do

método de correspondéncia de identidade, na Secdo 4.2.

4.1 Coleta de Dados

Como ja detalhado no Capitulo 3, existem dois tipos de coletores, de usudrios e contetdo.
A coleta de dados de usudrios das plataformas de video € realizada com a passagem dos atributos
de requisi¢cao como argumentos na execucao do coletor. Diferentes defini¢des desses atributos
proporcionam requisi¢des diversificadas e, consequentemente, respostas distintas, com menor
nimero de redundancia. A coleta de conteddo € realizada a partir da base de dados de usudrios
construida pela coleta de usudrios e resulta em uma base de dados de contetido e outra de requisi-
¢oes. Vale ressaltar que os coletores mesmo sendo bem definidos nao previnem redundancias
durante a coleta e por isso cada base possui um mecanismo de unicidade dos registros, que atuam

impedindo a insercao de registros redundantes.

Para a coleta de usudrio s@o realizadas requisicoes utilizando os atributos de coleta
presentes na Tabela 3.1. O primeiro passo da coleta de usudrios em cada plataforma foi selecionar
0s mais populares, para isso o atributo order € definido com o valor especifico de cada API,
popular nas plataformas Vimeo e Dailymotion e viewCount no YouTube. O segundo passo
consiste em adicionar o filtro de localiza¢do com o atributo region-code. O terceiro e ultimo

passo consiste em adicionar o atributo textual g.

Cada uma das plataformas possui uma limitacdo na quantidade de total de registros
disponibilizados para um tipo de requisicdo. Devido a isso, cada um dos passos de coleta é
realizado por um conjunto de requisi¢cdes. Cada conjunto de requisi¢cdes contém um atributo
extra para reduzir o nimero de redundancia nos registros coletados. No segundo e terceiro passo
os valores repassados aos atributos region-code e q sdo diferentes. No segundo passo sao
realizadas requisicdes onde region-code tem como valor paises onde as plataformas estdao
disponiveis. No terceiro passo sdo realizadas requisi¢des onde q tem como valor as letras do
alfabeto.

Os resultados da coleta de dados sdo apresentados na Tabela 4.1, a primeira linha repre-
senta o nimero de usudrios coletados em cada plataforma, a segunda linha representa o nlimero
de requisi¢cdes de contetido realizadas pelo coletor de contetido e a terceira o niimero de videos
coletados. Conforme explicado na Secdo 3.1 as requisi¢des de conteddo sdo realizadas para cada
usudrio, dessa forma os nimeros da segunda linha representam o nimero de usudrios que tiveram

seus conteudos coletados nas plataformas.
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Dailymotion | Vimeo | YouTube
Usudrios 14.756 15.617 | 40.674
Requisi¢oes de Contetudo 14.756 15.617 | 38.093

Contetido em Video 3.722.415 | 652.83 | 3.407.943

Tabela 4.1 — Quantitativo dos dados coletados.

Devido a um limite imposto pela plataforma Dailymotion, a coleta conseguiu recuperar
um valor méaximo de 1000 registros de conteudo por usudrio. Na plataforma YouTube, para
coletar um nimero de registros de contetdo proximo ao nimero de usudrios, a coleta teve que
ser limitada a uma quantidade maxima de 250 registros de conteido por usudrio. Vale lembrar
que a base de requisicdes armazena informagdes sobre a tltima requisicao de cada usudrio sendo

possivel retomar a coleta dos conteudos a partir deste ponto.

4.2 Correspondéncia de Identidade

A técnica de correspondéncia apresentada no Capitulo 3 é composta pelos métodos de
exploracdo, similaridade e correspondéncia. Os métodos de exploracio e similaridade atuam nos

pares de bases ytdm, ytvm e dmvm.

O método de exploracdo define um conjunto de registros compativeis 1ist para cada
registro, conforme apresentado na Figura 4.1. A Tabela 4.2 apresenta a quantidade média de

registros compativeis para cada registro gerado em cada par de base.

O método de correspondéncia recupera os registros dos pares de base com as pontuagdes,
define os registros com correspondéncia e constréi a base de correspondéncia. A quantidade de

registros com correspondéncia de cada grupo de usudrio estd listado na Tabela 4.2.

As Figuras 4.2 e 4.3 representam dois registros da nova base de dados formada pela
correspondéncia de identidade, o primeiro exemplo (Figura 4.2) contém trés usudrios de fato

semelhantes, enquanto o segundo exemplo (Figura 4.3), existe a ocorréncia de dois falsos positivos

YTDM | YTVM | DMVM
Média de Registros Compativeis 4,07 9,12 0,77
Média de Registros Similares 1,87 4,19 0,04

Tabela 4.2 — Resultados dos Métodos de Exploracao e Similaridade.

Registros
Todas as Bases 5536
YouTube e Dailymotion 5565
YouTube e Vimeo 6098
Vimeo e Dailymotion 940

Tabela 4.3 — Quantidade de registros de correspondéncia.
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nos atributos dailymotion e vimeo. Cada um dos falsos positivos sdo usudrios diferentes do

usudrio no atributo YouTube, mas que foram considerados usudrios correspondentes a ele.

A causa dos falsos positivos e falsos negativos estao relacionados a uma grande quantidade
de registros que compartilham valores comuns nos atributos indices, por exemplo: News, Football,
Cartoon, Sports, etc. No caso da Figura 4.3 todos os registros contém como maior substring
Entertainment, que possui baixa relevancia na identificacdo e gera uma pontuacio de similaridade

maior.

Para reduzir a quantidade de falsos negativos € proposto como trabalho futuro a imple-
mentacdo de um método de similaridade baseado na métrica TF-IDF para o célculo da relevancia
de cada substring presente nos atributos indices de cada registro do conjunto de registros compa-
tiveis. Dessa forma, é possivel que a influéncia da pontuagao dessas substrings possa ser reduzida

na pontuagdo final, potencialmente reduzindo a incidéncia de erros.

Os dados contidos nas varidveis: similars_dmvm, similars_ytdme similars_ytvm
foram ocultados para serem comportados no trabalho. Essas varidveis armazenam listas de

registros candidatos que possuem uma similaridade préxima da selecionada.



Capitulo 4. Resultados 21

" id":"5d245d22cc3770d6558bd3d2",
"list": [

{"ed_result":11,"score":0.5925925925925926,
"dailymotion_id":"bcfbla3alba6278elcebac47",

"name":"Epic Entertainment"},

{"ed _result":10,"score":0.6296296296296297,
"dailymotion_id":"b5cdf53blc66ae59bf7942fcd",
"name":"Online Entertainment"},

{"ed_result":12,"score":0.5555555555555556,
"dailymotion_id":"5cdccf3751069b7c0bd094d0",

"name" :"Ubisoft Entertainment"},

{"ed_result":12,"score":0.5555555555555556,
"dailymotion_id":"b5cdf25729b8bbcbceae33e56",

"name":"Audio Visual Entertainment"},

{"ed_result":12,"score":0.5555555555555556,
"dailymotion_id":"5cde0d927cdb35d92dec7658" ,
"name" : "ABS-CBN Entertainment'},

{"ed_result":12,"score":0.5555555555555556,
"dailymotion_id":"b5cddf252001fb775cd91a20c",

"name":"True Entertainment TV"},

{"ed_result":12,"score":0.5555555555555556,
"dailymotion_id":"5cdcd049e734c4271568b2d8" ,

"name":"E! Entertainment UK"},
1,
"youtube_id":"5cf19380435a2a5b3535£052",
"similars": [

{"dailymotion_id":"5cf51a3al15a6278elcebacd7","ed_result":11,
"final score":0.2962962962962963,"score" :0.5925925925925926,
"similars_video": Array,"name":"Epic Entertainment"},

{"dailymotion_id":"5cdf53b1c66ae59bf7942fcd","ed_result":10,
"final score":0.3148148148148148,"score":0.6296296296296297,
"similars_video": Array,"name":"Online Entertainment"},

Figura 4.1 — Modelo de Dados de Par de Base YTDM
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3

"_id":"5d289098e1765£72e8879c33",
"similars_ytvm": Array,
"dailymotion": {
"username": "bloomberg",
"status": "active",
"instagram url": "https://instagram.com/bloombergbusiness",
"verified": true,
"description": "Bloomberg delivers business...",
"twitter_url": "https://twitter.com/business",
"facebook_url": "https://facebook.com/bloombergbusiness",
"videos_total": 14076,
"linkedin_url": null,
"views_total": 3532586,
"_id": "b5cddf212001fb775cd91a199",
"id": "x1i7u28",
"website_url": "https://www.bloomberg.com",
"screenname": "Bloomberg",
3,
"vimeo_id": "5d20£22df25c208fe0£820d43",
"dailymotion_id": "5cddf212001fb775cd91a199",
"similars_ytdm": [],
"youtube_id": "5cc8dbb3097198bbb5bel0cb",
"vimeo": {
"bio": "Bloomberg, the global business ...",
"account":"live_premium",
"name":"Bloomberg LP",
"pictures": {},
"uri": "/users/10633866",
"websites": [],
"link": "https://vimeo.com/bloomberg",
"location": null,
"created_time": "2012-02-28T21:24:55+00:00",
"_id": "5d20£22df25c208fe0£820d3",
"metadata": { "connections": { "videos": { "total": 121 } } }
3,
"youtube": {
"description": "Welcome to the official ...",
"title": "Bloomberg",
"channelId": "UCUMZ7gohGISHcU9VNsr2FJQ",
"publishedAt": "2006-03-09T23:17:35.000Z",
"liveBroadcastContent": '"none",
"channelTitle": "Bloomberg",
"_id": "b5cc8dbb3097198bbb5belOcb",
"thumbnails": {}
3,
"similars_dmvm": []

Figura 4.2 — Caso Positivo de correspondéncia de Usudrio
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{
" id":"5d24cf458b3e0a3785b6348a",
"dailymotion": {
"username" : "MBCEntertainment",
"status":"active",
"instagram_url":null,
"verified":true,
"description":"A perfect blend of entertainment...",
"twitter_url":null,
"facebook_url":null,
"videos_total":63486,
"linkedin url":null,
"views _total":4159452,
" id":"5cde0d537cdb35d92dec75e8",
"id":"x22pukb",
"website_url":null,
"screenname":"MBC Entertainment"
},
"similars_ytdm":[],
"vimeo":q{
"bio":null,
"account":"basic",
"name":"C more Entertainment",
"pictures":{},
"uri":"/users/4333324",
"websites":[],
"link":"https://vimeo.com/cmorenordic",
"location":"Stockholm",
"created time":"2010-07-23T11:17:04+00:00",
" id":"5cf1d1a98ef666d950c84a81",
"metadata":{"connections":{"videos":{"total":28}}}},
"youtube" : {
"description":"Marvel Entertainment, LLC, ...",
"title":"Marvel Entertainment",
"channelId":"UCvC4D8onUfXzvjTOM-dBfEA",
"publishedAt":"2005-06-16T12:09:27.000Z",
"liveBroadcastContent":"none",
"channelTitle":"Marvel Entertainment",
" id":"5cc8dbb3097198bbb5bel0cd",
"thumbnails":{},
}
"similars dmvm":[],
"similars_ytvm": []
}

Figura 4.3 — Caso Falso Positivo de Correspondéncia
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5 Conclusao

Neste trabalho, foi proposto um método de correspondéncia de identidade voltado para
usudrios das plataformas de video online, trata-se de uma abordagem inédita nesse tipo de base
de dados. As plataformas de video e redes sociais compartilham semelhancas em suas bases de
dados e, devido a isso, métodos baseados em redes sociais possuem compatibilidade com as

bases de dados de plataformas de video.

Para a construcdo da base de dados o método implementado utilizou as APIs de dados de
cada plataforma para a realizacdo de requisicoes de coleta. A partir do volume de dados presente
nas bases de dados construidas pelos coletores, constata-se que as bases de dados coletadas de
plataformas de video sao maiores que as bases de dados de redes sociais coletadas por (SOLTANI;
ABHARI, 2013). Isso se deve as politicas de privacidade das plataformas de video serem menos
rigorosas, uma vez que os dados coletados sdo de usudrios populares e podem ser tratados pelos

sistemas legais como pessoas publicas.

Com as bases de dados de usudrios e contetidos finalizadas, € possivel a execugdo dos
métodos presentes na té€cnica de correspondéncia de identidade. Apesar do bom desempenho
do método de exploragdo na definicdo de um conjunto de registros compativeis, o método de
similaridade de contetido tem apresentado um tempo de execucao alto. Isso se deve ao nimero de
comparagdes realizadas entre o contetido das duas bases ser muito alto e as limitacdes da coleta

de contetido apresentadas no Capitulo 4.

Os trabalhos futuros envolvem a implementacdo de um método de similaridade paraleli-
zével para conjuntos independentes de dados no método de similaridade. Implementacido de um
método de similaridade baseado na métrica TF-IDF. Por fim, a implementa¢do do servidor web

e da interface web para visualizagdo dos dados descrita no Capitulo 3.
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APENDICE A - MongoDB

MongoDB € um software de banco de dados nao relacional orientado a documentos.
Bancos de dados orientados a documentos similares ao MongoDB operam com o conceito
de “documento” em seus registros, tal abordagem possibilita o armazenamento de relagdes

hierdrquicas mais complexas e dispensa a criagdo de um esquema (CHODOROW, 2013).

Um registro no MongoDB, chamado de documento, € uma estrutura de dados no formato

atributo-valor semelhante a Figura A.1.

{
"atributo 1" : "Valor 1",
"atributo 2" : 2,
"atributo 3" : [3, 4, 5]

Figura A.1 — Formato atributo-valor

O formato atributo-valor utilizado pelo MongoDB chamado de BSON ¢ inspirado no
JSON'! (CROCKFORD, 2006) que é formado por uma listagem de pares de atributos e valores
separados por virgulas e delimitados entre chaves. Os atributos sdo representados como strings e
separados dos valores por um caractere de dois pontos. O BSON possui seus proprios tipos como
também suporta os mesmos tipos presentes no formato JSON. O exemplo A.2 mostra alguns dos
tipos préprios do BSON como: Objectld que € tnico e utilizado como chave privada de cada
documento, Date que segue o padrdo do MongoDB?.

{
_id: 0ObjectId("5099803df3f4948bd2f98391"),
name: { first: "Alan", last: "Turing" },
birth: new Date(’Jun 23, 1912°),
death: new Date(’Jun 07, 1954°),
contribs: [ "Turing machine", "Turing test", "Turingery" ],
views : NumberLong(1250000)
}

Figura A.2 — Exemplo de documento do MongoDB.

1
2

do inglés: JavaScript Object Notation
O JSON segue o padrio estabelecido pelas linguagens de programacgao



APENDICE B - Modelo de Dados do

Dailymotion

B.1 Usuarios

Representado na API como recurso user (DAILYMOTION, 2019a).

B.1.1 Requisicao

search_response = d.get(’/users’, {
’fields’: FIELDS,
’country’: options.region_code,
’limit’: options.max_results,
’page’: options.page,
’sort’: options.order

b

B.1.2 Resposta

Atributo Tipo Descricao
description String Texto de descri¢ao do canal na plataforma.
) Nome de usudrio unico que identifica o

username String

canal.

Atributo que indica se o usudrio confirmou
verified Bool ) )

sua identidade.
website_url String URL de site na web.
witter_url String URL no Twitter.
facebook_url String URL no Facebook.
instagram_url String URL no Instagram.
linkedin_url String URL no Linkedin.
screenname String Nome utilizado no canal do usudrio.
id String Identificador dnico.

) Atributo que indica o estado da conta do

status String .

usudrio na plataforma.

Numero de videos enviados para a plata-
videos_total Number

forma
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views_total

Number

Numero de visualizagdes na plataforma

Tabela B.1 — Atributos de user na Plataforma Dailymotion

B.2 Conteudo

Representado na API como recurso video (DAILYMOTION, 2019a).

B.2.1 Requisicao

search_response = d.get(’/user/’ + user_id + ’/videos’, {

’fields’: FIELDS,
’page’: nextPage,
’limit’: n_results

i)

B.2.2 Resposta

Atributo Tipo Descricao
Lista os formatos no qual o video esta dis-
available_formats Array ,
ponivel.
Indica se o video pode ser incorporado a
allow_embed Bool o
péginas web.
) Cédigo ISO 3166-1 Alpha 2 do Pais onde
country String . ) .
o video foi publicado.
Indica se o video pode ser adicionado a
allowed_in_playlists Bool )
playlists.
created_time Number Data e hora que esse video foi carregado.
description String Descricao do video na plataforma.
duration Number Duracao do video em segundos.
_ Lista de paises onde este video ndo esta
geoblocking Array .
acessivel.
Geolocalizacao do video com latitude e
geoloc Array )
longitude.
height Number Altura em pixeis do video.
id String Identificador unico do video na plataforma.
language String Idioma do video.
media_type String Tipo de midia desse conteddo.
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private Bool Valor que indica se o video € privado.

private_id String Identificador de video privado.

status String Estado do video na plataforma.

tags Array Lista de tags associadas ao video.

thumbnail 60_url String URL da imagem de 60 px de resolucgdo.

thumbnail 120_url String URL da imagem de 120 px de resolugao.

thumbnail 180_url String URL da imagem de 180 px de resolugao.

thumbnail_ 240_url String URL da imagem de 240 px de resolucao.

thumbnail_360_url String URL da imagem de 360 px de resolugao.

thumbnail 480 _url String URL da imagem de 480 px de resolucdo.

thumbnail 720 _url String URL da imagem de 720 px de resolucao.

thumbnail 1080_url String URL da imagem de 1080 px de resolucdo.

thumbnail url String URL da imagem do video.

tiny_url String URL reduzida do video.

title String Titulo do video.

updated_time Date Data em que o video foi modificado.

url String URL desse video no Dailymotion.

verified Bool Indica se o criador de conteudo verificou
sua conta.

width Number Largura do video em pixeis.

Tabela B.2 — Atributos de video na Plataforma Dailymotion
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Vimeo

C.1 Usuarios

Implementado na API como recurso users (VIMEO, 2019b).

C.1.1 Requisicao

search_response = v.get(’/users’, params={
’fields’: FIELDS,
’1limit’: options.max_results,
’page’: nextPage,
’query’: optiomns.q,
’sort’: options.order

D

C.1.2 Resposta

Atributo Tipo Descricao
uri String Identificador dnico do registro.
. Nome utilizado pelo usudrio na plata-
name String
forma.
link String Endereco da pagina pessoal na plataforma.
location String Localizagao.
bio String Descricao ou biografia do usudrio.
created_time Date Data de criacdo de usudrio.
Pictures Object Cole¢ao de imagens vinculadas a conta.
resource_key String Chave de recursos do usudrio.
) Informacdes sobre sites na web e redes so-
websites Array ..
ciais.
metadata Object Metadados do usudrio.
Tipo de conta que o usudrio possui, isso in-
account String dica se ele paga para utilizar algum recurso
da plataforma.

Tabela C.1 — Atributos de user na Plataforma Vimeo
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C.2 Conteudo

Implementado na API como recurso videos (VIMEQO, 2019b).

C.2.1 Requisicao

search_response = v.get(user_id + ’/videos’, params={
’fields’: FIELDS,
’page’: nextPage,
’per_page’: n_results

9

C.2.2 Resposta

Atributo Tipo Descricao
uri String Identificador tnico do video.
name String Nome do video.
description String Descricao do video.
type String Tipo de recurso da API.
link String Endereco do video na plataforma.
duration Number Duragao do video em segundos.
width Number Largura em pixeis do video.
language Idioma O idioma principal do video.
height Number Altura em pixeis do video.
created_time Date Data e horério de envio do video.
content_rating Array Classificacao de conteudo.
pictures Object A imagem utilizada pelo video.
Um vetor com todas as tags atribuidas ao
tags Array .
video
Fornece informacao sobre o estado do vi-
stats Object deo na plataforma, se estd sendo enviado,
estd publicado, etc.
categories Array
. . Identificador tnico do usudrio que publi-
user_uri String .
cou o video.

Tabela C.2 — Atributos de video na Plataforma Vimeo
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YouTube

D.1 Usuarios

Implementado na API como recurso channel (YOUTUBE, 2015).

D.1.1 Requisicao

search_response = youtube.search().list(

part = ’snippet’,
type = ’channel’,

order = options.order,
safeSearch = ’none’,

q = optioms.q,

regionCode = options.region_code,
maxResults = options.max_results,

pageToken = nextPageToken

) .execute()

D.1.2 Resposta

34

Atributo Tipo Descricao

description String Descri¢do do canal.

title String Titulo do canal.

publishedAt Date Data de criacao do canal.

liveBroadcastContent String Indicador de contetido ao vivo.

channelTitle String Similar ao title.

thumbnails Object Objeto com todos/o's tipos de miniaturas
de imagem de usudrio.

channelld String Identificador tnico do canal na plataforma.

Tabela D.1 — Atributos de channel na Plataforma YouTube
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D.2 Conteudo

Implementado na API como recurso playlistItems (YOUTUBE, 2015).

D.2.1 Requisicao

search_request = youtube.playlistItems().list(
part = ’snippet,contentDetails’,
playlistId = channel[’contentDetails’][’relatedPlaylists’] [’uploads’],
maxResults = 50,
pageToken = nextPageToken

D.2.2 Resposta

Atributo Tipo Descrigao
playlistId String Indicador da lista de reproducgdo de envios
do canal.
description String Descri¢ao do video.
title String Titulo do video.
channelld String Identificador do canal que enviou o video.
videold String Identificador unico do video na plataforma.
publishedAt Date Data de envio do video.
, . Identificador tnico do video na lista de
id String ~ .
reproducdo de envios do canal.
. Objeto com todos os tipos de miniaturas
thumbnails Object . J . P it
imagens do contetdo.

Tabela D.2 — Atributos de playlistItems na Plataforma YouTube
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Glossario

API Application Programming Interface ou Interface de Programacdo de Aplicagdes € uma
padronizacdo elaborada para o reaproveitamento de métodos presentes em um software. 4,
9,10, 18, 24, 29, 30, 32-35

Bitrate Quantidade de bits processados em um intervalo de tempo. 7

BSON Similar ao JSON, € uma representacdo de objetos adotada pelo banco de dados nao

relacional MongoDB. 28

CDN Content Delivery Network ou Redes de fornecimento de contetido sdo uma rede servidores

que oferecem cobertura geografica na distribuicdo de conteido. 5
Framerate Quantidade de quadros ou imagens exibidas na tela em um intervalo de tempo. 7

GET Trata-se de um método do protocolo HTTP que retorna apenas dados sobre um recurso. .
8-10

HTTP Hypertext Transfer Protocol ou Protocolo de Transferéncia de Hipertexto € um protocolo
de comunica¢do baseado no modelo cliente-servidor. O protocolo possui métodos de

requisi¢do que atuam sobre um recurso especifico. 8, 16, 36

ISO 3166-1 Alpha 2 Trata-se de um padrao de cédigos de paises ou territérios. Cada cédigo
possui dois caracteres e sao amplamente utlizados na internet para a defini¢do de dominios.
10, 30

JSON JavaScript Object Notation é uma sintaxe para a representacdo de objetos baseada na

sintaxe da linguagem JavaScript. . 28, 36
MongoDB MongoDB € um banco de dados nao relacional. 9, 11, 13, 36
Python Python € uma linguagem de programacao. 9

Resolucio de Video Corresponde ao nivel de detalhamento que cada quadro do video comporta.
7

TF-IDF Medida estatistica que determina o grau de importancia de um termo presente em um

documento em uma colec¢do de documentos. 4, 20, 24
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URL Uniform Resource Locator é um endereco eletronico que se refere a algum recurso dispo-

nibilizado pela rede. 4

Web 2.0 Trata-se de um conceito que busca criar um ecosistema de comunidades virtuais na

web, baseado em redes sociais, wikis, blogs e plataformas de video. 5
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